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ABSTRACT

Detekcia anomalii v textoch predstavuje kl'ucovy nastroj s
rozsiahlym uplatnenim v roznych oblastiach, ako su
odhal'ovanie podvodov, zlepsovanie kvality dat, monitorovanie
komunikacie ci identifikacia nekonzistentnosti vdokumentoch.
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PREHLAD ZNAMYCH METOD

. Statistické metody
e TF-IDF, n-gramy: odchylky na zaklade frekvencie slov a
pravdepodobnosti.
e Rychle, ale malo presne pre komplexne texty.
2. Klasifikacia textov
e SVM, Naive Bayes: klasifikacia na zaklade datasetu.
e Obmedzené malym mnozstvom dat.



PREHIAD ZNAMYCH METOD

3. Neurdnove siete
e Autoencodery: detekcia anomalii pomocou
rekonstrukcnych chyb.
4. Klasterizacia
e K-means: skupiny na zaklade podobnosti, odl'ahlé texty =
anomalie.
5. Kombinovane pristupy
e Transformatory (SlovakBERT) + klasifikatory (CNN, LSTM)
= vysoka presnost.
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VLASTNY PRISTUP A RIESENIE

Kl'icoveé kroky:
e Preprocessing dat a statisticka analyza.
e Generovanie embeddingov pomocou SlovakBERT.
e Tréning autoencoderu na normalnych datach.
e Stanovenie hranic pre anomalie na zaklade
rekonstrukcnych chyb (LI, L2, MSE).
e Klasifikacia textov (anomalita/neanomalita).



PREPROCESSING DAT

Cistenie textov:
e Odstranenie specialnych znakov, cisel a nadbytocnych medzier.
Filtracia textov:
e Odstranenie irelevantnych textov alebo viet (podl'ak
Formatovanie dat:
e Texty vo formate:
"Vetal."
""Veta2."
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ucovych slov).



STATISTICKA ANALYZA

e Pocet dokumentov: 10l

e Pocetviet: 42056

e Priemerna dizka viet: 17.54 slov na vetu
e Minimalna dizka vety: 7.98

e Maximalna dizka vety: 24.45



STATISTICKA ANALYZA
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STATISTICKA ANALYZA
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STATISTICKA ANALYZA
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GENEROVANIE EMBEDDINGOV
Ciel:

Prevod textu do numerickych vektorov zachytavajticich vyznam a
kontext.
Postup:.

e Vstup: Textove subory = vetna struktura.

e Model: SlovakBERT (gerulata/slovakbert) + pooling vrstva.
Vystup:

e Kazdy text reprezentovany ako [pocet viet] x 768 vektorov.
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TRENING AUTOENCODERU
Ciel:

e Naucit model rekonstruovat normalne embeddingy textov na
detekciu odchylok.
Architektura modelu:
e Vstup: Vektor embeddingu (768 dimentzii).
e Skryta vrstva: 20 dimenzii (zachytava podstatu textu).
e Vystup: Rekonstrukcia vstupu (768 dimenzii).




TRENING AUTOENCODERU

Priebeh treningu:
e Data: Embeddingy normalnych textov ([pocet viet] x 768).
e Strata: Mean Squared Error (MSE).
e Parametre: 100 epoch, batch size 10, optimalizator Adam.
e Vysledok: Model ispesne rekonstruuje data.



STANOVENIE HRANIC PRE ANOMALIE
Ciel:

e Rozpoznat anomalie porovnanim originalneho a rekonstruovaného

embeddingu.

Postup:

 Normalne data: Vypocitat chyby (LI, L2, MSE).

e Stanovit prah na zaklade statistickej analyzy.

e Anomalne data: Overit, Ci chyby presahuju stanovene prahy.
Vysledok:

e Text je anomalny, ak chyba (LI/L2/MSE) prekroéi stanoveny prah.
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PROBLEMY A PERSPEKTIVY

e Texty bolo potrebné manualne prechadzat a upravovat -> casovo narocne.

e Hl'adanie optimalnej architektury autoencoderu (pocet vrstiev, vel'kosti
skrytych vrstiev) + nastavenie hyperparametrov.

e Tréning modelov (SlovakBERT, autoencoder) vyzadoval znacny cas a
vypoctovy vykon.

Plan na dokoncenie:

e Testovanie na vacsom mnozstve dat.

e Porovnavanie urcenia anomalii s natrénovanou sietou ResNet50

e Finalizacia pisania prace.
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