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Uvod

Tato diplomova praca sa zaoberd extrakciou odkazov zo stdnych rozhod-
nuti. Ministerstvo spravodlivosti Slovenskej Republiky zverejnilo Styri milidny
sudnych rozhodnuti, ktoré sliZia ako zdklad tejto prace. V sudnych rozhodnutiach
sa nachddzaji odkazy r6zneho charakteru smerujice napriklad na:

e Zakony
« Clanky tstavy
¢ Iné sadne rozhodnutia

— Slovenskych sidov

— Eurdpskych stdov

Stdne rozhodnutia su Specifickym typom textov, ktoré st polo-Struktirované
a pisané prirodzenym jazykom. Styl znaiek, skratiek a celkovej organizacie do-
kumentu je teda silne z4visly na konkrétnom sudcovi, ktory dokument piSe. Prave
preto je automatizované spracovanie takychto textov pomerne narocné a podporné
nastroje ako napriklad extraktor odkazov mdZzu byt ndpomocnymi Ciastkovymi



krokmi k dosiahnutiu automatizovaného spracovania sidnych rozhodnuti s viziou
umoZnenia prehladného vyhladdvania v sidnych rozhodnutiach.

Praca vychadza z ¢lanku (/) a uz existujiceho pravidlového systému na extrak-
ciu odkazov na zdkony a iné sudne rozhodnutia. Tento systém dosahuje 92.05%
F1-skore pri extrakcii odkazov na zdkony a 81.36% FI-skore pri extrakcii odkazov
na iné stidne rozhodnutia.

Nadviizujuic na vysledky tohto ¢lanku je hlavnym ciel'om tejto prace spresnenie
procesu extrakcie odkazov s vyuzitim modelov transformérov.

Ciele prace:

1. Vypracovat prehl'ad metdd extrakcie z textov s vyuZitim transformérov
a prehl'ad transformer-modelov vhodnych pre slovenské pravne texty.

2. Identifikovat a analyzovaf dovody nedspe$nych extrakcii v existujicom
pravidlovom systéme extrahujicom odkazy na stidne rozhodnutia a pravne
predpisy.

3. Navrhnif a implementovaf rozsirenie existujiceho rieSenia s vyuZitim
transformer modelu.

4. Porovnat tspeSnost novej metédy s existujicim pravidlovym systémom na
rozSirenom anotovanom datasete pravnych textov.

NetspesSné extrakcie

Prvy krok naSej prace spocival v obozndmeni sa s pravidlovym systémom
a dovodmi neuspesnych extrakcii. Z predoslej Cinnosti timu bolo zostavenych
20 rozhodnuti, ktoré boli manudlne anotované a slizili na testovanie doterajSich
metod. Nad kazdym z tychto rozhodnuti sme spustili pravidlovy systém a analy-
zovali sme dovody neudspesnych extrakcii. Analyzovali sme pripady:

« false negatives - ked nejaky z odkazov mal byf nédjdeny, ale systém ho
nenasiel

« false positives - ked nejaky z odkazov bol ndjdeny, ale nemal byt

Zozbierané poznatky sa nachadzaji v tabulke |1| na nasledujicej strane. Zahr-
nuli sme tam tie pripady, ktoré sa viackrat opakovali alebo boli nie¢im vyrazné
alebo charakteristické. Prvok je dany extrahovany/neextrahovany odkaz. Stav ho-
vori o tom, & i§lo o false negative alebo false positive pripad. V stipci kontext
uvadzame tiez to, ako sa odkazy vyskytovali v texte. V stipci dovod sa nachddza
pravdepodobny dovod zlyhania extrakcie.



prvok stav kontext dovod
ISK/ZZ/1995/233 [#paragraf- false v § 243iaz 243k neustanovuje | rozsah bez zopakovania §
243k; 243j negative
ISK/ZZ/1963/99/#paragraf- false (8§2050ds.2\n O.s.p.).\n znaky novych riadkov
205.0dsek-2 negative
ISK/Z7/1964/40/#paragraf- false \n \n Podla §18 ods.1 | znaky novych riadkov
18.0dsek-1 negative | Obcianskeho zdkonnika,
ISK/Z7/2005/301 /#paragraf- false za podmienky uvedenej v § | neidentifikovalo Tr. po-
371.odsek-1.pismeno-c negative | 371 ods. 1 pism. ¢/ Tr. po- | riadku ako 2005/301
riadku.
ISK/ZZ/2005/36/#paragraf-26 false Ustanovenia § 24, § 25 a 26 | rozsah bez zopakovania §
negative | sa pouZiji primerane.
ISK/ZZ/1963/99/#paragraf- false neopravnenou osobou (§ 174 | neidentifikovalo O.s.p
174.0dsek-3 negative | ods. 3 O.s.p.).
ISK/Z7/2005/300/#paragraf- false vzmysle § 36 pismenol), § 36 | identifikovalo a ako stcast
36.pismeno-a positive | pismeno n) a § 37 pismeno h) | rozsahu
ISK/Z7/2015/160/#paragraf- false na podanie dovolania. (§ 430 | znaky koncov riadkov +
430 negative | CSP).\n \n \n neidentifikovalo CSP
ISK/ZZ/1963/97 f#tparagraf-11 false konania (§ 10 a 11 zdk. ¢. | rozsah bez zopakovania §
negative | 97/1963 Zb.
/SK/ZZ/2015/160/#paragraf- false odvolania (§ 364 CSP).\n \n | znaky koncov riadkov +
364 negative | \n neidentifikovalo CSP
ISK/ZZ/1963/99/#paragraf- false Podl'a § 75 ods. 5 veta druhd, | ¢islovka slovom
75.0dsek-5.veta-4 negative | Stvrtd Obcianskeho stidneho
poriadku
ISK/ZZ/1963/99#tparagraf- false Podla § 115 a) ods. 2 O.s.p. | neidentifikovalo 115a
115.0dsek-2 positive | pojedndvanie
ISK/ZZ/1963/99/#tparagraf- false Podla § 200 ea) ods. 1 O.s.p. | neidentifikovalo 200ea
200.odsek-1 positive
ISK/Z7/2015/160/#paragraf-29 | false podla § 29 ods. 1 C.m.p. za- | neidentifikalo C.m.p. +
positive | stavil. oznacenie Cisla rimskou
¢islicou
ISK/ZZ/1992/71/#paragraf- false Podl'a § 10 ods. 1 cit. zdkona | nedoplnilo citovany zakon
10.odsek-1 negative | ak nebol
/SK/Z7/2015/160/#paragraf- false Podla § 243 az § 245 CSP, neidentifikovalo rozsah
244 negative
/SK/Z7/1995/233 /#paragraf- false podla § 57 ods. 1 pism. ¢) a | identifikovalo a ako sticast
57.0odsek-1.pismeno-a negative | h) Exeku¢ného rozsahu

Tabulka 1: Poznatky z netispeSnych extrakcii




Rozhodovanie pri viacerych moZnostiach aliasu

Jeden z pripadov kedy extrakcia odkazov zlyhdva je pripad, Ze v rozhodnuti
je pouzita skratka, ktord v nom nie je vysvetlend, resp. jej vysvetlenie nebolo
zachytené systémom. Deje sa tak Casto v pripade, Ze v sidnickom Zargone je
nejakd skratka o¢ividnd a tak jej vysvetlenie nie je nutné.

Pripady
Pre skratky ktoré maju jednoznacne priraditel'ny zdkon sa v systéme zasubsti-

tuuje vysvetlenie tejto skratky, ako je napriklad vidief na obr.

Sud podla § 101 ods. 2 P.s.p. konal a rozhodol

Obr. 1: Priklad pouzitia skratky s jednoznacne priraditelnym zdkonom

Problémom su vSak skratky, ku ktorym nie je mozné jednoznaCne priradit
odpovedajici zdkon. MozZe sa tak staf napriklad vtedy, ked zdkony maju rovnaké
inicidlky. Priklad takéhoto pripadu sa nachddza na obr. 2]

Podla E 78 ods. 2 ZoR Iak déjde k zruseniu alebo zniZeniu

_id: "ZoR"™

law_dids: Array
@: "94/1963"  Zakon orodine
1: "53@/2003" Zikon oobchodnom registri & o zmene a doplneni niektorych zdkonov
2: "36/2805" Zakon orodine & o zmene a doplmeni niektorych zakonowv

Obr. 2: Priklad pouzitia skratky s nejednoznac¢ne priraditelnym zidkonom

Vysvetlenie danej skratky zaleZi od kontextu v akom je pouzitd a teda otvara
priestor na rieSenie pomocou zahrnutia modelov transformérov. Pred vytvorenim
samotnej metédy sme vSak museli urobit niekol'ko krokov, ktoré ndm jej pouZitie
umoznia.



Provision retriever

Na to, aby sme mohli rozhodovat, ktord z moZnosti je na zdklade kontextu
v ktorom sa odkaz na paragraf zdkona pouZiva potrebujeme vedief sémantiku
daného pismena/odseku/paragrafu/ zakona.

Na to sme vytvorili tzv. Provision retriever, ktory pre konkrétny odkaz dokaze
ndjst znenie pisma/odseku/paragrafu a vrétit vo forme prirodzeného textu, teda
spojenim elementu s jeho rodiCovskymi elementami aZ po nadpis paragrafu.
Vysledkom je prirodzene znejuici odsek textu, ktory poskytuje informéciu o tom,
¢oho sa dany odkaz tyka. Priklady vystupu Provision retrievera pre konkrétny
odkaz je mozné vidief na obr.

514
Splnomochovacie ustanovenia

(1} Vzory tladiv na podavanie navrhov na zapis v listinne] podobe a zoznam
listin, ktoréd treba k ndvrhu na zapis prilofif, 2 to bez ohladu na jeho
podobu, ustanowi viecbecne :.iw."imjr pravny predpis, ktory wyda
ministerstva,

(2) Elektronickd podobu tladiv podla odseku 1 wrdi ministerstvo na svojej
internetove] stranke,

(3] Sposob a podmienky zverejfiovania (dajov podla tohto zdkona s

upravené osohitnym zakonom. 23¥)

(4) Vieobecne zavdzny pravny predpis, ktory vywda ministerstvo, ustanovi

a)  postup pii overovani asobiych udajov podla § 5a ods, 2,

*  Zrudit oznadenie

b) podrobnosti a spdsob zasielania, odovedavania a prijimania ddajov,
listin & informacii elektronickymi prostriedkami na Ofely obchodného
registra a zhierky listin.

PROVISION:

SK/ZZ/2003/520,/20168218  htal#paragraf-14. odsek-4 . plsmenc-a
-----TEXT

Splnomochovacie wstanovenia

Viechecne zdvizny prévny predpls,

ktory wydd ministerstvo,

ustanovi postup pri overovani osobnych

ddajov podla & 5a ods. 2,

Obr. 3: Priklad vystupu Provision retrievera pre konkrétny odkaz

Neskor v d al§ich moduloch sme k tomuto prirodzenému textu pridali aj nadpisy
vySsSich drovni aZ po ndzov zdkona v pripade, Ze sa dané nadpisy nachddzajui v da-
tabaze (v kolekcii paragraf_texts), ktord je vysledkom prace, ktord predchadzala
praci vykonanej na tejto diplomovej praci.

5



Multichoice finder

Na preskiimanie tohto problému sme najprv potrebovali ziskat zbierku roz-
hodnuti, kde sa pripady s nejednoznacne priraditelnym zakonom nachddzaju.
Vytvorili sme tzv. Multichoice finder, ktory dokdZe identifikovat takéto rozhod-
nutia.

Na jeho vytvorenie bolo potrebné ¢iastocne modifikovat povodny pravidlovy
systém tak, aby sme ziskali pristup k tomu na zdklade ¢oho bolo pri identifikacii
odkazu vybrané Cislo zakona. Modifikovali sme teda vystupny format extraho-
vanych paragrafov pridanim parametrov: extracted_from, alias_optionsa
naplnenim parametra aliases.

Na vstup tejto metédy sme dali 3500 sidnych rozhodnuti, z ktorych bolo na
vystupe identifikovanych 132 pripadov, kedy doslo k vyberu z viacerych moZnosti
pri aliase. Teda ide o situdcie ako td, ktora je zobrazend na obr[2]

Test set maker

Nésledne sme vybrané rozhodnutia spracovali pomocou tzv. Test set maker-a.
Pre kazdé z vybranych rozhodnuti sme do testovacej sady zahrnuli tie extrahované
odkazy, pre ktoré je potrebné vybraf medzi viacerymi moZnosfami pre interpre-
tovanie skratky zakona. Kazdy z takychto paragrafov md v testovacej sade paf pre
nas kl'i¢ovych parametrov:

* aliases: o akom aliase sa rozhoduje
« alias_options: aké zdkony prislichaji danému aliasu

» annotated_url: aky je redlny odpovedajiici zakon/paragraf/odsek/pismeno
spolu s verziou vzhladom na ¢as vydania rozhodnutia, ktory sme rucne
doplnili po anotécii daného rozhodnutia

* existing_options: spomedzi moZnosti pre interpreticiu aliasu, ktoré su také
moznosti, Ze v nich existuje dany paragraf/odsek/pismeno a zarovein in-
formdcie o danej moZnosti:

— zakonik: ¢islo zdkona

— provision_text: text zdkona spolu s nadpismi azZ po nidzov zdkona (ak
su k dispozicii)

— version: verzia zdkona, v ktorej existuje dany paragraf/odsek/pismeno

a je najnovsia vzhladom na ddtum vydania rozhodnutia

 surrouding_text: okolie odkazu v sidnom rozhodnuti



Na obr. 4 sa nachadza priklad . json objektu so vSetkymi parametrami, ktoré
sa prenl v testovacej sade nachadzaju.

konnik_star
konnik_end"
"extracted_frol

“annotated_url™: “/S

existing options™: |

"version": "2

>
“surrounding_text™: *

Obr. 4: Priklad jedného objektu odkazu zo sidneho rozhodnutia v testovacej sade

Vhodné modely
Vektorova reprezentacia viet

Vektorova reprezentécia viet predstavuje nestruktirovany text transformovany
na numerické vektory v mnohorozmernom priestore. Tieto vektory su navrhnuté
tak, aby efektivne kodovali sémanticky a syntakticky vyznam celych viet. Vety,
ktoré st si vyznamovo podobné, by mali byt v tomto mnohorozmernom vektoro-
vom priestore umiestnené blizko seba, ¢o umoZziuje kvantifikovat a porovndvaft ich
sémanticki podobnost. Vektorova reprezenticia slov mapuje jednotlivé slova na
vektory, ktoré kéduji ich vyznam. Vektorova reprezentdcia viet sa snazi zachytit
vyznam celej vety ako jednu koherentnti a komplexnu jednotku.

Proces tvorby vektorovej reprezentécie viet v Transformér modeloch zahitia nie-
kolko kl'i¢ovych krokov: pociatoéné kédovanie tokenov a pozi¢nych informacif,
iterativnu kontextualizdciu pomocou viacndsobného samooznacovania, ktora dy-
namicky vazi vzfahy medzi slovami, a naslednu agregéciu tychto kontextudlnych
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informécii do jedného hustého vektora, Casto prostrednictvom $pecidlneho tokenu
alebo priemerovania.

Pri porovndvani textu zdkona s kontextom v sidnom rozhodnuti je kl'i¢ové
vybraf modely, ktoré dokazu efektivne zachytif sémantickd podobnost medzi
vetami. Nasledujice modely generuji pomerne kvalitné vetné vektory, ktoré st
nasledne vyuZzivané nasou metédou Choice checker na vypocet toho, ako velmi sd
si dva texty podobné. Choice checker potom urci, ktory odkaz na zdkon najlepSie
zodpoveda danému textu.

All-MiniLM-L6-v2

Model All-MiniLM-L6-v2 (alebo aj mini BERT) pochddza z renomovanej ro-
diny modelov SentenceTransformers a je Specidlne navrhnuty pre dlohy zisfovania
podobnosti viet. Hoci bol trénovany primarne na anglickych détach, jeho archi-
tektdra s iba Siestimi transformer vrstvami zaistuje vynikajicu rovnovahu medzi
kompaktnosfou, rychlostou a presnostou. Prave preto pre nds slizil ako velmi
vhodny kandidat na Startovaci model, s ktorym sme pracovali na zaliatku pre
jeho rychlost.

Aj napriek tomu, Ze bol trénovany primarne na déitach v anglickom jazyku,
dokdzal prekvapivo robustne reprezentovat texty v slovenéine. Pri porovnavani
slovenskych pravnych textov dokazal efektivne generovaf kvalitné vetné vektory,
ktoré su kltic¢ové pre metédu Choice checker.

Paraphrase-multilingual-MiniLM-L12-v2

Paraphrase-multilingual-MiniLM-L12-v2 je multilingvalny model schopny ge-
nerovat vetné vektory pre viac ako 50 jazykov vratane slovenciny. Tento model
bol Specidlne trénovany na tlohach parafrdzovania a identifikécie podobnosti viet,
preto sme ho vybrali ako jeden z kandidatnych modelov pre porovndvanie znenia
zdkona so sivisiacim kontextom v sidnom rozhodnuti. Jeho architektira MiniLM
s dvandastimi vrstvami priniesla vysSiu reprezentativnu silu v porovnani s modelmi
s mensou hibkou.

Distiluse-base-multilingual-cased-v2

Model Distiluse-base-multilingual-cased-v2 predstavuje distilovanu verziu viac-
jazy¢ného modelu USE (Universal Sentence Encoder). Tato distildcia znamena,
Ze model je menSi a rychlejsi pri spracovani, pricom si zachovdva vysoku troven
porozumenia medzi-jazykovym podobnostiam. Podporuje viac ako 15 jazykov,
vratane slovenciny €o poskytuje zna¢nui vyhodu.



Kinit/slovakbert-sts-stsb

Kinit/slovakbert-sts-stsb je slovensky transformer model zaloZzeny na archi-
tektire BERT, $pecificky doladeny na tlohu zistovania sémantickej podobnosti
viet (STS — Semantic Textual Similarity). Bol trénovany na détach z dlohy STS-
Benchmark prispdsobenych pre slovensky jazyk. Model je optimalizovany prave
na porovnavanie vyznamu viet v slovencine, a preto je mimoriadne vhodny pre
nasu pricu. DokéZe presnejSie rozliSit jemné vyznamové odtiene v prirodzenom
jazyku vd aka tomu, Ze jeho embeddingy st vysoko Specifické pre sémantickd
podobnost slovenskych textov.

Choice checker

S vyuzitim vysSie uvedenych modelov sme nasledne vytvorili tzv. Choice chec-
ker, ktory na zdklade kosinovskej vzdialenosti medzi vektorovou reprezentaciou
textu okolia odkazu v rozhodnuti a vektorovou reprezentaciou znenia zdkona/
paragrafu/odseku/pismena urci vzdialenosti tychto dvoch elementov.

Tento krok zopakuje pre kaZzdd moZnu interpreticiu pouZzitej skratky, ¢im
ziskame vzdialenosti, z ktorych moZznost s najmenSou hodnotou predstavuje text,
ktory by mal byt sémanticky najblizsi k zneniu zdkona. Na obr. |5| je zobrazeny
proces fungovania Choice checkera.

Vektorovd reorezentdcia textu : Vektorova reorezentdcia textu

Text okolia odkazu v rozhodnuti Text znenia zadkona/paragrafu/odseku/pismena

538/2003"
Podla E‘?B ods. 2 ZoR Iak déjde k zrufeniv alebo zniZeniv wyZivného pre maloleté dieta

L
L

Obr. 5: Vizualizacia ¢innosti Choice checkera

"36/2005"



Vystup, ktory generuje Choice checker je spolu s testovacou sadou (vystup
Test set maker-a) vstupom pre tzv. Comparer. Ten ndsledne na zaklade anotovane;j
spravnej moznosti porovnd v kol'kych pripadoch Choice checker spravne urdil
ktory zakon je spravnou moznostou. Vystup Choice checkera je mozné vidief na

obrl6l

"14CoE/452/2815__2016-02-85__ECLT:SK:KSKE:2816:7814284935.1": [

"start™: 5613,

Obr. 6: Priklad objektu z vystupu Choice checkera

Vysledky

Po vytvoreni vsetkych podpornych modulov sme otestovali Choice checker
naprie¢ Styrmi modelmi vymenovanymi v €asti[Vhodné modely| Testovali sme aj
to, ako vel'kost okolia textu vplyva na presnost (accuracy). Vysledky z testovania
je mozné vidiet v tabulke 2.

Tabul'ka obsahujetieto stfpce:
1. Model: ndzov modelu
2. Total: pocet vSetkych testovanych pripadov

3. Matched: kol'kokrit Choice checker s vyuZitim daného modelu sprdvne
vybral spomedzi pontkanych moZnosti

4. Unmatched: kol'kokrat Choice checker s vyuZitim daného modelu nespravne
vybral spomedzi pontikanych moZznosti

5. Distance: metrika pouZitd na meranie vzdialenosti (podobnosti) dvoch tex-
tov
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10.

11.

12.

13.

14.

15.

16.

17.

Window size: velkost okolia odkazu v poctoch znakov (spolu séitané pred
aj za odkazom)

. Accuracy: dosiahnutd presnost

. Avg_Ann_to_Surr: priemerna vzdialenost medzi vektorom textu zakona,

ktory bol anotovany ako sprdvna moznost a vektorom textu okolia odkazu
z rozhodnutia

. Med_Ann_to_Surr: stredova vzdialenost medzi vektorom textu zdkona, ktory

bol anotovany ako spravna moznost a vektorom textu okolia odkazu z roz-
hodnutia

Avg_Chos_to_Surr: priemerna vzdialenost medzi vektorom textu zdkona,
ktory bol Choice checkerom vybrany ako spravna moZznosf a vektorom
textu okolia odkazu z rozhodnutia

Med_Chos_to_Surr: stredova vzdialenost medzi vektorom textu zdkona,
ktory bol Choice checkerom vybrany ako sprdvna moZnost a vektorom
textu okolia odkazu z rozhodnutia

Avg_Ann_to_Chos: priemernd vzdialenost medzi vektorom textu zakona,
ktory bol anotovany ako spravna moznost a vektorom textu zakona, ktory
bol Choice checkerom vybrany ako sprdvna moznost

Med_Ann_to_Chos: stredova vzdialenost medzi vektorom textu zdkona,
ktory bol anotovany ako spravna moznost a vektorom textu zakona, ktory
bol Choice checkerom vybrany ako spravna moZnost

plot Annotated to Surrounding: zobrazenie rozloZenia frekvencie vyskytov
vzdialenosti medzi vektorom textu zédkona, ktory bol anotovany ako spradvna
moznost a vektorom textu okolia odkazu z rozhodnutia

plot Chosen to Surrounding: zobrazenie rozloZenia frekvencie vyskytov
vzdialenosti medzi vektorom textu zakona, ktory bol choice checkerom
vybrany ako spravna moZnost a vektorom textu okolia odkazu z rozhodnutia

plot Annotated to Chosen: zobrazenie rozloZenia frekvencie vyskytov vzdia-
lenosti medzi vektorom textu zdkona, ktory bol anotovany ako spravna
moznost a vektorom textu zdkona, ktory bol choice checkerom vybrany ako
spravna moznost

plot Distance Comparison (orage=chosen:surr, blue=annot:surr): porovna-
nie usporiadanych vzdialenosti medzi vektorom textu zdkona, ktory bol
choice checkerom vybrany ako spravna moznos{ a vektorom textu oko-
lia odkazu z rozhodnutia (oranZovou) a vzdialenosti medzi vektorom textu
zakona, ktory bol anotovany ako spravna (modrou)

11



Total  Matched Unmatch Distance Window Accuracy Avg Ann Med An Avg_Cho Med_Ch Avg Ann Med_An plot: Annotated to Surrounding plot: Chosen to Surrounding plot: Annotated to Chosen plot: Distance Comparison
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Tabul’ka 2: priebeh testovania modelov s réznymi vel'kostami okolia textu odkazu z rozhodnutia



NajvysSiu presnost 73,485% dosiahol model Paraphrase-multilingual-MiniLM-
L12-v2 pri velkosti okolia odkazu +-400 znakov, teda s okolim o 800 znakoch.
Spravne urcil 97 odkazov z celkovych 132.

Druht najvy$Siu presnost 70,455% dosiahol model Kinit/slovakbert-sts-stsb
pri velkosti okolia odkazu +-400 znakov, teda s okolim o 800 znakoch. Sprdvne
urcil 93 odkazov z celkovych 132.

Ako je vidief v tabulke [2| ukézalo sa, Ze najvysSiu priemernd presnost do-
sahoval model Kinit/slovakbert-sts-stsb naprie¢ vSetkymi velkostami okien a to
69,3%. Model Paraphrase-multilingual-MiniLM-L12-v2 taktieZ dosiahol dobru
priemernd presnost, a to 68,7%. Spomedzi vietkych modelov najviac zaostaval
model All-MiniLM-L6-v2.

V tabulke 3| je vidiet, Ze pri velkosti okna 600 bola dosahovand najvyssia
priemernd presnost naprie¢ vetkymi modelmi, hoci dve najvysSie presnosti boli
dosiahnuté s vel'kostou okna 800.

Model Priemerny pocet spravne | Priemerna presnost (%)
urcenych

all-MiniLM-L6-v2 82 62,1

paraphrase-multilingual-MiniLM- 90,75 68,7

L12-v2

distiluse-base-multilingual-cased- 87,25 66,0

v2

kinit/slovakbert-sts-stsb 91,75 69,3

Tabul'ka 2: Vykonnost jednotlivych modelov

Velkost okna Priemerna presnost (%)

100 84,25
400 88,25
600 89,75
800 89,25

Tabul'ka 3: Priemerna presnost vSetkych modelov pri roznych vel'kostiach okna

Mozné vylepSenie choice checkera

Je vidief, Ze sprdvna moznost pre vyber zakona nie vzdy zodpovedd tej
moznosti, ktorej vektor sa nachadza najblizSie k vektoru okolitého textu. V nie-

13



ktorych pripadoch je rozdiel medzi vzdialenostou textu anotovanej moznosti k
okoliu odkazu a vzdialenostou textu vybranej moznosti velmi maly, no jeho
vysledkom je nespravny vyber. Preto je potrebné pridat do rozhodovacieho pro-
cesu dodato¢nu informéciu.

Dobrym kandidatom na takuto informaciu je tzv. vektor zvycajného pouZitia.
Ten by predstavoval vektor vytvoreny na zaklade okoli odkazu v rozhodnutiach
spomedzi vSetkych Styroch miliénov rozhodnuti. Ziskali by sme tym informéciu o
tom, ako zvycajne vyzera kontext, v ktorom sa v rozhodnutiach odkazuje na dany
zékon/paragraf/odsek/pismeno. Tento ndpad teda predstavuje dal$iu moZnost
buducej prace.

Okrem toho je mozZnosfou pre vylepSenie presnosti Choice checkera aj pouZitie
modelu, ktory je dotrénovany na slovenskych sudnych rozhodnutiach.

Extrakcia odkazov na ECHR

Po praci s vylepsenim pravidlového systému je nasledujicim krokom extrakcia
odkazov na Eurépsky sud pre Tudské prava (ECHR). Na obr. [7|sa nachddza ukazka
toho, akd Struktiru maji odkazy na ECHR. S ohladom na $pecifickd Struktdru
bude metodika ndsho rieSenia zahfiiat dotrénovanie slovenského Named-Entity-
Recognition modelu. Na dotrénovanie vyuZijeme dataset oanotovany modelom
Llama na zéklade promptingu.

mimoriadneho opravného prostriedku, ktory nebol dostupny Gcastnikom konania, ale len generalnemu

prokuratorovi, ktory mal, €o sa tyka aplikdcie tohto instititu vol'nt tvahu (rozsudok ESL'P vo veci Brumarescu
reference

office sides
proti Rumunsku, staznost ¢. 28342/95, rozsudok zo diia 28. oktdbra 1999). Z judikatiry ESLP d‘alej vyplyva, ze

id date
prieskum pravoplatnych stdnych rozhodnuti musi re$pektovat princip préavnej istoty, ked koneéné rozsudky by
mali vo véeobecnosti zostat nedotknuté, zruSené médzu byt iba za u¢elom napravy fundamentalnych chyb

(rozsudok ESLP vo veci Tishkevich proti Rusku, staznost &. 2202/05, rozsudok zo dia 4. decembra 2008).
reference

office sides id date
Fundamentélne pochybenie, ktoré opodstatiiuje zruSenie rozhodnutia, mdze podl'a ndzoru ESLP predstavovat

napriklad omyl v pravomoci, vazne porusenie stidneho procesu alebo zneuzitie pravomoci (rozsudok vo veci
reference

Luchkina proti Rusku, staznost ¢. 3548/04, rozsudok zo dna 10. aprila 2008). Mimoriadny prieskum by ale

sides id date

Obr. 7: Priklady odkazov na Eurdpsky sid pre Tudské prava
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