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MOTIVÁCIA

 Potreba firmy GlobalLogic kategorizovať svojich zákazníkov

 Využitie výsledkov práce na riešenie konkrétneho problému vo 

firme GlobalLogic



CIELE

1. Spracovať prehľad metód strojového učenia v oblasti 
textovej analýzy.

2. Navrhnúť a extrahovať vhodné atribúty na klasifikáciu 

webových stránok s využitím scrapovania stránok.

3. Implementovať metódy strojového učenia na klasifikáciu 
webových stránok podľa definovaných kategórií 

a porovnať dosiahnuté výsledky.



POSTUP RIEŠENIA

 Vytvorenie datasetu scrapovaním údajov

 Predspracovanie vstupov

 Použitie metód na spracovanie prirodzeného jazyka (NLP)

 Použitie metód strojového učenia

 Porovnanie výsledkov pre použité metódy strojového učenia



VYTVORENIE DATASETU

 Posielanie dopytov na servery 
stránok

 Scrapovanie údajov použitím 

knižnice BeautifulSoup

 Transformácia stiahnutých dát do 

DataFrame-u



PRÍKLADY VSTUPOV



ROZLOŽENIE PRÍKLADOV MEDZI KATEGÓRIAMI

• Dataset je nevyvážený



FILTROVANIE A PREDSPRACOVANIE 

VSTUPOV

 Odstránenie URL adries a špeciálnych znakov

 Odstránenie krátkych slov, t. j. menej ako 3 znaky (on, of,...)

 Odstránenie nežiaducich slov, ktoré nám nedávajú žiadnu 

informáciu (for, from, the,...)

 Lemmatizácia slov

 Filtrovanie webových stránok, ktoré nie sú v angličtine



LEMMATIZÁCIA

 Odvodené slová majú rovnakú 

lemmu:

 bežím  => bežať

 bežíš => bežať

 bežia => bežať

 Úprava slov na ich základnú slovníkovú podobu

 Zjednotenie variantov slov

 Uľahčuje proces spracovania textu

 Slová, ktoré nie sú odvodené 

majú rozdielne lemmy:

 bežíš =>    bežať

 chodia   =>    chodiť



VEKTORIZÁCIA TEXTU

 Prevod reťazcov na vektorové reprezentácie

 Spôsob ako modely dokážu pracovať s textom

 Reťazce s podobnými významami majú podobné vektory



POUŽITÉ METÓDY STROJOVÉHO UČENIA

 Naivný Bayes

 Metóda podporných vektorov

 Konvolučné neurónové siete



VÝSLEDKY



NAIVNÝ BAYES



MODEL PODPORNÝCH VEKTOROV



KONVOLUČNÉ NEURÓNOVÉ SIETE



INTERPRETÁCIA VÝSLEDKOV

 Konvolučné neurónové siete vykazujú najlepšie výsledky

 Model podporných vektorov je mierne horší

 Naivný Bayes podľa očakávaní zaostáva



ZÁVER

 Podarilo sa nám splniť všetky ciele práce

 Výsledkom práce je model, ktorý má dobrú výkonnosť

 Ďalší výskum: 

 Preloženie web stránok namiesto ich odstraňovania

 Experimentovanie s ďalšími technikami predspracovania údajov

 Aplikovanie ďalších metód strojového učenia
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